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1)1. 서  론

2021년 통계청에서 발표한 연령대별 독서량에 따르면, 최

근 교과서나 참고서를 제외한 일반 도서를 1년에 한 권 이상 

읽은 성인의 비율은 46.9%에 불과하며, 특히 20대의 연평균 

독서량은 2011년엔 18.8권이었으나 2021년엔 8.8권으로 10년 

사이 절반이 넘게 감소한 것으로 밝혀졌다[1]. 2022년 문화체

육관광부에서 공개한 국민독서실태조사에 따르면 일과 공부
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로 인한 시간 부족을 제외하고 성인과 학생 모두 다른 매체 또

는 콘텐츠 이용을 독서 장애 요인으로 가장 많이 답변했다[2].

성인 독서량은 지속적으로 감소하는 데 비해 영상 콘텐츠 

소비는 증가함에 따라서 도서 구매와 관련된 고객 데이터가 

점점 부족해지고 있다. 따라서 새로운 사용자에 대한 도서 구

매 이력이 없거나 부족하여 추천이 어려운 콜드 스타트(Cold 

Start)문제가 발생하고, 데이터 부족으로 인해 효과적인 추천

이 이루어지지 않는 데이터 희박성(Data Sparsity) 문제가 도

서 추천에서 점차적으로 심화되고 있다[3].

 이러한 문제를 해결하기 위해 본 논문에서는 교차 도메인 

추천과 하이브리드 추천 방법을 사용했다. 성인 독서량 감소

와 영상 콘텐츠 소비 증가라는 현대 사회의 실태를 고려해 영

상물과 도서라는 서로 다른 도메인 간 정보를 활용해 영상물

을 활용한 도서 추천 시스템을 제안하여 데이터 부족으로 인

Personalized Cross-Domain Recommendation of Books 

Based on Video Consumption Data

Yea Bin Lim†
⋅Hyon Hee Kim††

ABSTRACT

Recently, the amount of adult reading has been continuously decreasing, but the consumption of video content is increasing. 

Accordingly, there is no information on preferences and behavior patterns for new users, and user evaluation or purchase of new 

books are insufficient, causing cold start problems and data scarcity problems. In this paper, a hybrid book recommendation system 

based on video content was proposed. The proposed recommendation system can not only solve the cold start problem and data scarcity 

problem by utilizing the contents of the video, but also has improved performance compared to the traditional book recommendation 

system, and even high-quality recommendation results that reflect genre, plot, and rating information-based user taste information 

were confirmed.

Keywords : Cross Domain, Hybrid Recommendation System, Word2Vec, Personalization, Deep Learning

영상 소비 데이터를 기반으로 한 

교차 도메인에서 개인 맞춤형 도서 추천

임 예 빈†
⋅김 현 희††

요     약

최근 성인 독서량은 지속적으로 감소하는데 비해 영상 콘텐츠 소비가 증가하고 있다. 이에 따라 새로운 사용자에 대한 선호도 및 행동 패턴에 

대한 정보가 없고 새로운 도서에 대한 사용자 평가나 구매 정보가 부족해 콜드 스타트 문제와 데이터 희소성 문제가 발생하고 있다. 본 논문에서는 

영상물 콘텐츠 기반 도서 하이브리드 추천 시스템을 제안하였다. 제안하는 추천 시스템은 영상물의 콘텐츠를 활용하여 콜드 스타트 문제와 데이터 

희소성 문제를 해결할 수 있을 뿐만 아니라, 전통적인 도서 추천 시스템에 비해 성능이 향상됨을 보여주었다. 또한 장르, 줄거리, 평점 정보 등 

사용자 취향 정보까지 모두 반영한 개인 맞춤형 추천 결과를 제시하였다.

키워드 : 교차 도메인, 하이브리드 추천 시스템, Word2Vec, 개인화, 딥러닝

The Transactions of the Korea Information Processing Society

TKIPS   Vol.13, No.8, pp.382~387

eISSN: 3022-7011

https://doi.org/10.3745/TKIPS.2024.13.8.382

※ This is an Open Access article distributed under the terms of the Creative Commons Attribution Non-Commercial License (http://creativecommons.org/ licenses/by-nc/3.0/)
which permits unrestricted non-commercial use, distribution, and reproduction in any medium, provided the original work is properly cited.



영상 소비 데이터를 기반으로 한 교차 도메인에서 개인 맞춤형 도서 추천  383

한 문제를 해결하고자 한다.

먼저 영상 및 도서의 콘텐츠만을 활용하여 추천하는 콘텐

츠 기반 필터링 추천 시스템을 구축하였으며, 다음으로비슷한 

영화 취향을 가진 사용자들의 도서 정보들을 모아 관심사를 

예측하는 협업 필터링 추천 시스템을 구현하였다. 마지막으로 

두 개의 추천 시스템에서 각각 5권을 반환하도록 한 후 가중

치를 조절하여 콘텐츠별 장르, 줄거리, 평점 정보 모두를 적절

하게 반영한 최종 하이브리드 추천 시스템을 제안하였다.

본 논문의 공헌은 다음과 같다. 첫째, 본 연구에서 제안하

는 교차 도메인에서의 하이브리드 도서 추천 시스템은 단순히 

도서 정보를 활용하는 기존 도서 추천 시스템보다 성능이 뛰

어나다. 둘째, 영화 시청 기록과 콘텐츠를 활용함으로써, 데이

터 희박성과 콜드 스타트 문제를 완화하면서 개인 맞춤형 도

서 추천이 가능하게 하였다. 셋째, 가중치를 조절하여 두 개의 

추천 시스템을 반영하였기 때문에 장르, 줄거리, 사용자의 취

향 모두를 적절히 반영된 결과가 추천된다. 

본 논문은 다음과 같이 구성된다. 2장은 관련 연구에 대해 

설명하고 3장은 데이터 수집과 전처리에 대해 설명한다. 4장

에서는 추천 시스템 모델을 제안하고 성능 평가 결과를 보여

준다. 5장에서는 분석 결과를 설명하고 6장에서는 결론 및 향

후 연구를 제시한다.

2. 관련 연구

2.1 행렬 분해

딥러닝 기반의 추천 시스템에서 Matrix Factorization(MF)

은 널리 사용되는 방법 중 하나이다. MF는 Netflix Prize[4] 통

해 알려지게 되었다. 이 방식은 사용자와 아이템 간의 상호작

용 데이터를 행렬로 표현하고, 이 행렬을 저차원의 잠재 요인 

공간으로 분해하여 추천을 수행한다. 이러한 접근 방식은 사

용자와 아이템 간의 잠재적인 관계를 효과적으로 모델링할 수 

있어 추천 시스템의 성능을 크게 향상시킨다.

행렬 분해(Matrix Factorization)의 주요 아이디어는 사용

자와 아이템 상호작용 행렬 R을 두 개의 저차원 행렬 P와 Q

로 분해하는 것이다. 여기서 P는 사용자 잠재 요인 행렬, Q는 

아이템 잠재 요인 행렬이다. 이 두 행렬의 곱을 통해 원래의 

상호작용 행렬을 근사할 수 있다. 이를 수식으로 나타내면 다

음과 같다:

≈×


특히 대규모 데이터셋에서의 성능이 뛰어나며, 사용자와 

아이템 간의 잠재적인 선호도를 효과적으로 학습할 수 있다.

2.2 협업 필터링 추천 시스템

협업 필터링 추천 기법(Collaborative Filtering)[5]은 사용

자의 구매 이력이나 평점 기록 등을 사용하여 추천하는 방식

이다. 추천 아이템에 대한 선호도가 유사하면 다른 아이템에서

도 유사한 취향을 갖고 선호도를 나타낼 것이라고 가정하여, 

사용자 또는 아이템 간의 유사도를 기반으로 선호도를 예측하

는 추천 방법이다. 평점 기록을 바탕으로 사용자 간의 유사도

를 측정하는 방법을 사용자 기반의 협업 필터링(User-based 

Collaborative Filtering)이라고 한다. 음악추천이나 Facebook

의 친구추천 서비스가 대표적인 예시이며, 사용자가 부여한 

평점 정보를 이용하여 사용자와 유사한 성향을 갖는 사용자를 

선별한 뒤, 선별된 사용자가 공통적으로 선호하는 아이템을 

최종적으로 추천해 주는 방식이다. 

아이템 기반 협업 필터링(Item-Based Collaborative Filtering) 

[6]은 Youtube와 Netflix의 영상 추천, 아마존과 같은 쇼핑 사

이트의 제품 추천 등에 주로 사용된다. 사용자 기반 협업 필터

링과는 달리 아이템의 유사도를 먼저 측정하여, 과거 아이템 

선호도 데이터를 바탕으로 유사도가 높은 다른 아이템을 추천

하는 방식이다[7]. 

앞서 언급한 문제점은 도서 추천 시스템에도 유사하게 적

용된다. 미디어의 활발한 보급으로 인해 대부분의 사람들은 

책 이외의 다른 매체나 콘텐츠(Netflix, YouTube 등)를 이용

하며 독서를 하지 않는 경우가 많다. 그렇기에 도서 추천을 원

하는 사용자들의 대부분은 책을 읽지 않은 경우가 대다수며 

그 평가 또한 적기에 책에 비해 상대적으로 데이터가 풍부한 

영화 평점 정보를 활용하여 추천을 수행하는 연구 또한 진행

되었던 바가 있다[8].

2.3 하이브리드 추천 시스템

콘텐츠 기반 필터링은 추천을 위한 상품에 대한 특성을 추

출해야 하는 반면, 사실상 효과적으로 이뤄지기 어렵기 때문

에 분석의 깊이가 얕아지는(Shallow Analysis) 현상이 일어날 

수밖에 없으며, 추천 결과가 이전에 좋게 평가한 상품과 비슷

한 상품으로 추천이 이루어지기에 너무 과도하게 특정 부분에 

치우치게 되는(Overspecialization) 문제 등의 한계점이 있다. 

협업 필터링 기반 추천 시스템은 초기 사용자 문제와 데이터

가 너무 과도하게 많을 경우, 연산 시간이 과도하게 소요되는 

문제(Scalability Problem)의 단점이 있기도 하다.

이러한 한계점을 극복하기 위하여 새로운 정보의 분석 결

과를 추천 알고리즘에 결합하는 하이브리드 접근법에 대한연

구들이 최근 다양하게 시도되고 있는 추세이다[9]. 평점 예측

에서 우수한 성능을 보인 협업 필터링 추천 시스템과 높은 적

중률을 보인 콘텐츠 기반 필터링을 결합하여 각 모형의 단점

을 보완한 하이브리드 추천 시스템 연구가 진행되었던 바가 

있다[10].

본 연구에서는 기존에 진행되었던 연구들과 달리, OTT 플

랫폼의 영화 콘텐츠를 기반으로 하여 사용자들의 취향 파악이 

유리했다는 점과 가중치를 조정해 콘텐츠별 장르 및 줄거리 

정보와 유사한 취향을 가진 사용자들의 평점 정보 모두를 적

절하게 반영하여 최종적으로 도서를 추천해 준다는 점에서 차

별화를 두고 있다.
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3. 데이터 수집 및 전처리

본 연구에서는 사용자의 영상 콘텐츠에 대한 취향을 기반

으로 도서를 추천하기 위해 교보문고와 영화관 입장권 통합 

전산망 사이트를 통해 각각 베스트셀러 도서 98권과 역대 박

스오피스 순위 상위 100위의 영화를 활용했다. 왓챠피디아에

서 각 영화와 도서에 대한 평점을 남긴 사용자 데이터를 통해, 

해당 사용자가 평점을 남긴 영화와 도서를 추가로 크롤링 하

여 총 624개의 영상 콘텐츠와 716개의 도서 데이터, 2,251개

의 사용자 평점 데이터를 수집했다.

콘텐츠 기반 필터링 알고리즘에서는 도서와 영화 각각에 

대한 장르, 줄거리를 변수로 활용했다. 장르의 경우, 콘텐츠 

별로 분류 기준이 상이하고 세부적으로 분류되어 있어 인문, 

자기 계발, 시/에세이, 소설, 과학, 역사/문화, 예술/대중문화 

총 7개의 장르로 재분류하였다. 줄거리 변수는 Mecab 형태소 

분석기를 사용해 명사만 추출한 뒤 토큰화를 진행했다. 명사

화된 단어 중 이미 다른 변수로 활용된 장르와 관련된 단어 

등을 불용어 리스트로 설정해 변수의 특성을 높였다.

협업 필터링 알고리즘에서는 사용자의 평점을 변수로 하였

으며, 사용자의 평점이 없는 콘텐츠의 경우, 딥러닝을 활용해 

평점을 예측하여 결측치를 채웠다.

4. 추천 알고리즘

본 연구에서는 콘텐츠 기반 필터링 추천 알고리즘과 협업 

필터링 추천 알고리즘을 구현한 후, 두 시스템의 가중치를 조

절하여 하이브리드 추천 알고리즘을 구현하여 각 추천 알고리

즘의 성능을 비교하였다.

4.1 콘텐츠 기반 추천

본 기법에서는 영화와 도서의 키워드, 장르 데이터를 사용

하여 영화 콘텐츠를 기반으로 도서를 추천한다. Algorithm 1

은 콘텐츠 기반 추천 시스템의 코드를 유사 코드로 표현한 것

이다. 먼저, 모든 도서와 영화의 키워드들을 하나의 리스트로 

합친다. 그 후 사용자에게 선호하는 영화 목록들을 입력받은 

후 평점을 3.5이상 남긴 사용자들을 긍정적으로 평가했다고 

정의하여 긍정적으로 평가한 사용자 목록을 추출했다.(3-5) 

그리고 Word2Vec 알고리즘을 이용해 각 도서와 영화의 키워

드 리스트를 임베딩한 뒤 코사인 유사도를 계산한다.(6-9) 그 

후 추출된 사용자들이 읽은 도서 리스트 중에서 입력된 영화

와 코사인 유사도가 높은 순으로 5권의 도서를 반환하도록 했

다.(11-12) 

4.2 협업 필터링 추천

협업 필터링 추천 시스템에서는 평점 데이터를 사용해 비

슷한 영화 취향을 가진 사용자들의 도서 정보들을 모아 관심

사를 예측하는 방식으로 추천하고자 했다. Algorithm 2는 협업

Algorithm 1: Content Based Recommendation

1 function content_based(items_df, cosine_df, movie_id, k)

2

users <- list of all "user_id" from items_df 

where the rating is 3.5 or higher for the given 

movie_id

3 item_id <- list of item_id rated by users

4 cat_list <- list of category rated by users

5 book_list <- empty list

6 for i. item in item_list do

7 if cat_list[i] == ‘book’ :

8
sim <- similarity score from cosine_df for 

movie_id and item

9 append (item, sim) to book_list

10 end for 

11 sort book_list in descending order by similarity score

12 return top k elements from book_list

13 end function 

Algorithm 1. Content Based Recommendation

Algorithm 2: Collaborative Filtering Recommendation

1
function Collaborative(movie_id, book_ratings_df, 

movie_ratings_df, k)

2
user_list <- list of all "user_id" from movie_ratings_df 

where "item_id" is equal to movie_id and rating >= 3.5

3
book_df <- select all rows from book_ratings_df where 

"user_id" is in user_list

4
book_ratings <- group book_df by "item_id" and calcul

ate the average "rating" for each group

5
book_ratings <- sort book_ratings in descending order 

by "rating"

6 book_ids <- indices of the top k items in book_ratings

7
return user_list, name[name's "item_id" is in 

book_ids], top k items from book_ratings

8 end function 

Algorithm 2. Collaborative Filtering Recommendation

필터링 추천 시스템의 코드를 유사 코드로 표현한 것이다. 먼

저 사용자에게 선호하는 영화 목록들을 입력받는다. 평점을 

3.5점 이상 남긴 사용자들을 긍정적으로 평가했다고 정의하

여 입력된 영화에 대해 평점을 3.5점 이상 남긴 사용자들을 

필터링한다.(2-3) 필터링된 사용자들이 평가한 각 책들의 평

균 평점을 예측 평점으로 구한 뒤(4), 높은 평점 순으로 정렬

하여 최종 도서 5권을 반환하도록 했다.(5-7) 

4.3 하이브리드 추천 

앞선 콘텐츠 기반 필터링과 협업 필터링 추천 결과를 동시에 

반영한 하이브리드 추천 시스템을 구축하였다. 제안하는 하이

브리드 모델로 추천 가능한 책 목록에 대해 예측 평점과 줄거

리 유사도의 반영 비율을 달리하여 상위 5개의 도서를 반환하

였다. 즉 콘텐츠 기반 필터링 추천과협업 필터링 추천의 가중
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치를 조절해 콘텐츠별 장르, 줄거리 정보와 유사한 취향을 가

진 사용자들의 평점 정보 모두를 적절하게 반영하도록 했다. 

이때, 하이브리드 추천 시스템의 예측 성능을 최대화하기 

위해 콘텐츠 기반 필터링과 협업 필터링의 적절한 가중치를 

찾는 과정을 수행하였다. 사용한 수식은 다음과 같다 :

         

   


       (1)

먼저, 협업 필터링에 가중치를 0.8을 부여한 결과, 콘텐츠

에 대한 정보는 반영되지 못하고 사용자별 평점 데이터 위주

로만 추천된 경향을 파악할 수 있었다. 따라서, 협업 필터링의 

가중치를 낮춰 0.4를 부여한 결과, 사용자별 평점 정보는 반

영되지 못하고, 콘텐츠에 대한 정보 위주로만 추천되었다. 실

험 결과, 6 : 4로 반영했을 때 가장 성능도 높고 콘텐츠에 대

한 정보와 사용자별 평점 정보가 적절하게 반영되어 추천되는 

것을 확인할 수 있었다. 따라서, 이를 최종 추천 알고리즘의 

가중치로 사용했다.

Algorithm 3은 하이브리드 추천 시스템의 코드를 유사 코

드로 표현한 것이다. 먼저, 앞서 실험을 통해 설정한 가중치를 

weight 리스트에 설정했다.(2) 그 다음, 4.1절에서 구현한 콘

텐츠 기반 추천 시스템을 통해 추천된 도서 리스트를 추출한

다.(3-9) 추출된 도서 리스트와 해당 점수를 이용해 ‘r1’ 데이

Algorithm 3: Hybrid Recommendation

1
function HybridRec(items, cosine, movie_id, k, 

book_pred_ratings_df, movie_pred_ratings_df)

2 Set weight: [0.6, 0.4]

3
books <- Find similar books using content_filtering(ite

ms, cosine, movie_id, k)

4
s <- 4.5

Initialize empty lists ids and rs

5 for  book (i, v) in books do

6 append i to ids

7 append s to rs

8 s -= 0.1

9 end for 

10 r1 = pd.DataFrame({'item_id': ids, 'score': rs})

11 r1['score2'] = r1['score'] * weight[0]

12
user_list, recommend_books, book_ratings <- collabor

ative_rec

13 book_ratings.columns = ["score"]

14 r2 <- Reset index of book_ratings

15 r2['score2'] <- r2['score'] * weight[1]

16 df <- pd.concat([r1, r2], axis=1)

17 df <- df.groupby('item_id').sum().reset_index()

18
final <- Sort df by "score2" in descending order and sel

ect top 5

19 return user_list, "item_id" values from final

20 end function 

Algorithm 3. Hybrid Recommendation

터 프레임을 생성하고, score에 가중치를 곱하여 ‘score2’라는 

변수를 추가한다.(10-11) 이후 4.2절에서 구현한 협업 필터링

에서 사용자 리스트, 추천된 도서, 도서 평점의 결과를 추출한

다.(12) 추출된 도서 평점의 컬럼 이름을 score로 변경한 다

음, ‘r2’ 데이터 프레임을 생성하여 마찬가지로 가중치를 곱하

여 ‘score2’라는 컬럼을 추가한다.(13-15) 두 가지 추천 시스

템의 데이터 프레임인 ‘r1’과 ‘r2’를 결합하여 하나의 데이터 

프레임 ‘df’로 만든 후, ‘item_id’로 그룹화하여 ‘score2’를 합

산한다.(16-17) 마지막으로, ‘score2’를 기준으로 내림차순 정

렬하여 상위 5개의 항목을 반환하도록 했다.(18-19)

5. 성능 평가 및 결과 해석

5.1 성능 평가

본 연구에서는 추천 시스템의 성능을 추천하기 위해 

Precision, MAP(Mean Average Precision), NDCG[11]를 사용

하였다. Precision은 추천된 아이템 중 실제 사용자가 선호하

는 아이템의 비율을 측정하는 지표로, 추천된 아이템 중에서 

얼마나 많은 아이템이 실제 사용자에게 맞는지를 측정해 정확

성을 나타낸다. MAP는 Precision의 평균을 취한 값으로, 여러 

측정 리스트에 대한 정밀도를 고려한다. 따라서 정확한 순위

를 평가하는 데 유용하다. 마지막으로 NDCG(Normalized 

Discounted Cumulative Gain)는 순위에 가중치를 두고 추천 

리스트의 품질을 측정하는 지표로, 해당 아이템의 실제 선호

도와 함께 고려한다. 따라서 사용자에게 높은 순위의 아이템

이 얼마나 중요한지를 반영하는 지표이다. 

먼저, 본 논문에서 제안하는 영화 기반 도서 추천 시스템과 

도서 데이터만을 가지고 추천한 전통 추천 시스템과의 성능을 

비교했다. 아래 Fig. 1은 성능 평가 결과이다. 성능 평가 결과 

전통 추천 시스템은 Precision 0.88, MAP, NDCG는 각각 

0.89를 기록했다. 반면, 영화 기반 도서 하이브리드 추천 시스

템은 Precision 0.96, MAP 0.98, NDCG 0.97로 전통 추천 시

스템에 비해 모든 지표에서 성능 향상을 보였다.

Fig. 1. Performance Evaluation
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Fig. 2. Performance Evaluation of Video Content-Based 

Recommendation System Models

다음으로, Fig. 2는 영화 기반 도서 추천 시스템 3가지의 성

능을 비교한 결과이다. 먼저, 콘텐츠 기반 필터링 추천을 진행

한 결과 Precision 0.73, MAP 0.72, NDCG 0.74를 기록했다. 

다음으로, 협업 필터링 추천을 진행한 결과 Precision은 0.97, 

MAP 0.93, NDCG 0.95로 콘텐츠 기반 추천을 진행한 경우에 

비해 성능 향상을 보였다. 마지막으로 하이브리드 추천 시스

템은 Precision 0.96, MAP 0.98, NDCG 0.97로 대부분의 지

표에서 가장 우수한 성능을 보였다.

5.2 결과 해석

세 가지 추천 시스템에 여러 가지 영화를 입력하였을 때 추

천받은 결과를 Table 1과 Table 2로 나타내었다. 먼저, Table 

1은 범죄 영화인 ‘다만 악에서 구하소서’를 입력했을 때의 결

과를 나타낸다. 최종 결과인 하이브리드 기반 추천 결과에서 

1,2,4위로 추천된 도서들은 모두 범죄와 관련한 도서로 줄거

리 기반으로 잘 추천이 된 것을 확인할 수 있었다. 특히, 사용

자 평점 면에서 2위였던 ‘앵무새 죽이기’가 범죄와 관련한 줄

거리는 아니지만 하이브리드 추천을 통해 최종 3위로 추천된 

것을 확인할 수 있었다. 이를 통해 장르, 줄거리의 특색이 잘 

보이며 줄거리 및 도서 평점으로 추천이 잘된 것을 확인할 수 

있었다.

Table 2는 역사에 관한 영화인 ‘광해’와 ‘봉오동 전투’를 입

력했을 때의 결과를 나타낸다. 먼저, 콘텐츠 기반 필터링에선 

단순히 내용이 비슷한 책 위주로 추천이 이뤄졌다. ‘광해’와 

‘봉오동 전투’를 입력했을 때, 순서대로 ‘역사의 쓸모’, ‘슬기

로운 세계사’, ‘최소한의 한국사’ 등이 추천되었다. 그러나 줄

거리와 사용자 평점까지 포함한 하이브리드 추천에서는 ‘역사

의 쓸모’, ‘슬기로운 세계사’, ‘나는 소망한다 내게 금지된 것

을’, ‘최소한의 한국사’ 등이 추천되었다.

즉, 단순 키워드 매칭을 보면 ‘최소한의 한국사’가 ‘나는 소

망한다 내게 금지된 것을’ 보다 더욱 일치하지만, 하이브리드 

추천 시스템을 통해 ‘광해’와 ‘봉오동 전투’를 선호한 사용자

순위
협업 필터링 기반 

추천
콘텐츠 기반 추천

하이브리드 기반 

추천

1
여름 언덕에서 

배운 것
암살자닷컴 암살자닷컴

2 앵무새 죽이기 사악한 소년 백조와 박쥐

3 심판 백조와 박쥐 앵무새 죽이기

4
블랙 쇼맨과 이름 

없는 마을의 살인
끝없는 밤 푸른 불꽃

Table 1. Experimental Results

순위
협업 필터링 기반 

추천
콘텐츠 기반 추천

하이브리드 기반 

추천

1 죄와 벌 역사의 쓸모(3.9) 역사의 쓸모(3.9)

2 헤어질 결심
슬기로운 

세계사(3.4)

슬기로운 

세계사(3.4)

3

나는 소망한다 

내게 금지된 

것을(4.1)

최소한의 

한국사(3.8)

나는 소망한다 

내게 금지된 

것을(4.1)

4 동물농장
30개 도시로 읽는 

한국사(3.3)

최소한의 

한국사(3.8)

Table 2. Experimental Results

들이 더욱 좋게 평가한 책인 ‘나는 소망한다 내게 금지된 것

을’이 더 높은 순위가 된 것을 확인할 수 있다. 

즉, 한 가지 영화를 입력했을 때의 결과가 좋았지만 두 가

지 이상의 영화를 입력했을 때도 또한 추천의 질이 좋은 것을 

결과를 통해 알 수 있었다. 다양한 영화 입력을 통해 각 영화

의 장르와 줄거리에 맞는 도서가 추천되는 것을 확인할 수 있

었고 하이브리드 추천 시스템이 추천의 질이 가장 좋음을 알 

수 있었다.

하지만 선호하는 영화들의 장르가 서로 다른 경우, 장르의 

유서성이 떨어져 사용자의 선호도가 크게 달라지고 줄거리 유

사도가 많이 차이 나게 되어 줄거리보다는 도서 평점에 기반

한 추천이 많았다. 

6. 결  론

본 연구에서는 기존의 전통적인 도서를 통한 도서 추천 시스

템의 한계를 탈피하기 위하여 사용자의 영화 취향을 기반으로 

도서를 추천하는 모델을 제안하였다. 하이브리드 추천 시스템

을 구현하기 위하여 콘텐츠 기반 필터링과 협업 필터링 추천을 

각각 구현한 후 가중치를 조절하며 실험을 진행하였다.

기존의 전통적인 도서 추천 시스템의 경우, 도서를 추천받

기 위해서는 사용자가 선호하는 도서를 입력해야 하기 때문에 

독서량 부족이 문제시되는 콜드 스타트 문제가 발생하기 쉽다

는 단점이 존재한다. 반면, 영상 콘텐츠를 기반으로 도서를 추

천하는 하이브리드 추천 시스템을 활용하였을 경우, 새로운 
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도메인이 추가되었음에도 불구하고 기존 도서 추천 시스템과 

비교해 보았을 때, 예측 성능이 크게 저하되지 않았다. 또한, 

접근성이 뛰어난 영상 콘텐츠를 기반으로 도서를 추천하기 때

문에 독서량 부족의 가장 큰 원인인 ‘책 이외의 다른 매체, 콘

텐츠 이용’, ‘스마트폰, TV 등을 이용’, ‘읽을만한 책이 없음’ 

등의 문제를 해결할 수 있을 것으로 기대된다. 나아가, 비교적 

쉽게 수집할 수 있는 변수들을 예측 모델에 활용하기 때문에 

기술 응용 및 접목 가능성도 높아 향후 도서 산업 부흥에 도

움을 줄 수 있을 것으로 보인다.
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